


Краткая история

• Зародившись в 1960-х годах как анализ данных, 
«Наука о данных» и «Машинное обучение» 
получили широкую популярность в 2010-х годах.

• McKinsey & Company оценивала потребность в 
специалистах в области Big Data в 1,5 млн человек 
только в США в 2018 г.



• С 2013 года специализированные 
образовательные программы открыты ведущих 
западных учебных заведениях, сегодня имеются и 
в ведущих вузах РФ – МГУ, ВШЭ, МФТИ, ИТМО  и 
др.

Образовательные программы 



Основные идеи алгоритмов МО
Что могут алгоритмы МО.

Прямые задачи:

За сколько времени Саша придет из 
пункта А в пункт Б со скоростью x1, 
если расстояние между А и Б x2

F:X(x1,x2)->Y(y)



Основные идеи алгоритмов МО
Что могут алгоритмы МО.

Прямые задачи:

За сколько времени Саша придет из 
пункта А в пункт Б со скоростью x1, 
если расстояние между А и Б x2

F:X(x1,x2)->Y(y)
Решение: y=x2/x1



Основные идеи алгоритмов МО
Что могут алгоритмы МО.
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Основные идеи алгоритмов МО
Что могут алгоритмы МО.

Представим, что 
параметров огромное 
количество.

Мы не знаем связи 
между параметрами и 
результатом.



Модели машинного обучения

• Провести миллион миллиардов 
экспериментов (или у нас есть 
накопленные результаты)

• Обработать результаты 
компьютером

• Автоматически найти все 
зависимости

• Получить ответы на новых данных



Определение ML

Машинное обучение — класс 
методов искусственного интеллекта
(ML), характерной чертой которых 
является не прямое решение задачи, а 
обучение в процессе применения 
решений множества сходных задач. 

https://ru.wikipedia.org/wiki/Машинное_обучение

https://ru.wikipedia.org/wiki/Машинное_обучение


Определение ML

Задача: восстановить сложную 
зависимость по конечному числу 
примеров.
• Задачи классификации
• Задачи регрессии
• Задачи кластеризации
• Задачи восстановления данных
• Задачи поиска выбросов
• …







Образовательные программы 

Образовательная программа 
Наука о данных и машинное обучение
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Образовательная программа 
Наука о данных и машинное обучение



Образовательные программы
IT Samsung Academy

• Академия Мобильной разработки
• Академия Интернета Вещей
• Академия Искусственного интеллекта



Образовательные программы
Искусственный интеллект АСИ



Консорциум университетов
Исследователей больших данных



Научные исследования
Предсказание последовательностей с 
помощью рекуррентных нейронных сетей



Научные исследования



Научные исследования
Решение нелинейной задачи течения при гидроразрыве



Научные исследования
Решение нелинейной задачи течения при гидроразрыве

Университет Сянтань (КНР)



Научные исследования
Международный грант совместно с коллективом из Вьетнама РФФИ, 
21-51-54001 Вьет_а, Новые математические модели для многомасштабного 
процесса просачивания с применением подходов машинного обучения. 

Institute of Research and Development, Duy Tan University, Room 809, 03 Quang Trung, Da Nang 550000, 
Vietnam



• Целевые переменные: theses и prsactice

• Объекты соответствуют вектору студента.

• 'theses', 'practice' - целевые переменные: Оценка за 
диссертацию и преддипломную практику

• 'problems_number_i' - Количество "долгов" перед сессией

• 'subject_number_i' - Количество дисциплин

• 'mark_10_average_i' - средняя оценка

• 'try_number_i' - количество попыток пересдачи

• i - номер семестра

Исследовательская задача



Исследовательская задача

CР.ЗН (th) = 8.59

СР.ЗН (pr) = 8.92

CР.ОТКЛ (th) = 1.08

СР.ОТКР (pr) = 0.95

N=77



kNN, 5-fold crossval

k MAE th
(p=1)

MAE pr
(p=1)

MAE th
(p=2)

MAE pr
(p=2)

k MAE th
(p=1)

MAE 
pr
(p=1)

MAE th
(p=2)

MAE pr
(p=2)

2 -1.1 -1.0 -1.2 -0.8 9 -0.644 -0.64 -0.77 -0.64

3 -1.033 -0.73 -1.13 -0.66 10 -0.61 -0.7 -0.77 -0.68

4 -0.775 -0.7 -0.92 -0.55 11 -0.64 -0.69 -0.75 -0.62

5 -0.78 -0.68 -0.82 -0.7 12 -0.62 -0.62 -0.74 -0.65

6 -0.766 -0.68 -0.81 -0.7 13 -0.7 -0.59 -0.69 -0.62

7 -0.742 -0.68 -0.74 -0.65 14 -0.73 -0.63 -0.74 -0.61

8 -0.75 -0.65 -0.66 -0.60 15 -0.75 -0.65 -0.72 -0.58



RF, 5-fold crossval

Ntr MAE th MAE pr Ntr MAE th MAE pr

5 -0.68 (Max.Depth. 10) -0.67 (10) 35 -0.66 (19) -0.78 (16)

7 -0.65 (Max.Depth. 19) -0.75 (11) 55 -0.66 (12) -0.81 (11)

9 -0.71 (Max.Depth. 14) -0.58 (18) 85 -0.65 (14) -0.80 (15)

11 -0.73 (Max.Depth. 17) -0.76 (10) 125 -0.69 (18) -0.78 (18)

13 -0.59 (Max.Depth. 10) -0.73 (18) 155 -0.69 (17) -0.83 (11)

15 -0.61 (Max.Depth. 13) -0.72 (10) 175 -0.70 (13) -0.83 (18)

25 -0.71 (Max.Depth. 14) -0.78 (10) 199 -0.71 (17) -0.84 (11)



Спасибо за внимание!


